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Shallow Dive into Deep Learning
Eine Einfuhrung in das ,tiefe” Lernen
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Deep Learning
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Warum reden alle dartuber?

Google

! does studying |
does studying economics make you selfish
does studying burn calories
does studying economics inhibit cooperation
does studying make you tired y
does studying make you hungry

does studying economics breed greed

does studying make you smarter

does studying make you lose weight
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Neuronale Netze: Was ist das?

Ziel: Lernender Algorithmus

Klassifikation
und viel mehr...
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Neuronale Netze: Warum jetzt?

1952

1958

1986

1995
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Merkmale (Features)

* VVon Hand entwickelte Merkmale:

aufwendig, anfallig, skaliert nicht ~ Besser Lernen:

Low Level Mid Leve High Level
- —

Linien und Kanten  Augen, Nase, Ohren Gesichter
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So funktionierts: Perzeptron
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Nichlinearitat

b, = f1(a)
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Daten-Augmentierung

* Problem: Geringe Anpassung
Original Rotation  Ausschnitt

=18

* Losung: mehr Daten! Farb-shift )Aoe Verlust
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Regularisierung

* Problem: Uberanpassung

Dropout

« LOsung: Regularisierung
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CNN fur Bildverarbeitung

Eingabe Convolutions  Pooling Dense Convolution
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CNN fur Bildverarbeitung - Aktuell

(¥) Concatenation
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Upsampling Layer

YOLO v3 network Architecture
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LSTM fur Sprachverarbeitung
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Limitierungen

Diskriminierung
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Adversarial attacks
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Perspektiven

Transfer- und Meta-Lernen Auswirkungen auf Mobil-
und Bio-Technologie
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Kontext

* Cheap

* Highest resolution

* Huge data = deep learning

E rge bnls * Human brains use similar sensor
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Selber Loslegen

Das war’s fur heute. Danke fur die Aufmerksamkeit.

Lernen Ausprobieren

« MIT6.S5191: Deep Learning o https://playground.tensorflow.org
(Lecture bei YouTube) . Keras

 Goodfellow. Deep Learning. MIT pyTorch

Press, 2017.

. e Tensorflow é
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https://www.youtube.com/watch?v=JN6H4rQvwgY
https://www.deeplearningbook.org/
https://playground.tensorflow.org/
https://keras.io/
https://pytorch.org/tutorials/
https://www.tensorflow.org/tutorials/
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